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1. Introduccién

El andlisis de las dindmicas del Valle del Cauca en relacion a temas como salud, educacion,
empleo y pobreza son claves para la toma de decisiones y formulacién de politicas publicas,
tanto a nivel municipal como departamental, que mejoren las condiciones de vida de sus
habitantes. Ahora bien, considerando que una de las funciones del Departamento
Administrativo de Planeacion de la Gobernacion del Valle del Cauca, es realizar medicion y
estudios sectoriales de los determinantes del comportamiento socioeconémico regional con
el fin de orientar el proceso de planificacion econdmica del Valle del Cauca, el Departamento
Administrativo de Planeacién a través de la Subdireccion de Estudios Socioecondémico vy
Competitividad Regional, presenta en este estudio un andlisis espacial de los principales
indicadores sociodemograficos para el Valle del Cauca, durante el afio 2015.

En particular, el objetivo del estudio es ofrecer una descripcion georreferenciada de la
dindamica sociodemografica en los 42 municipios del Valle del Cauca. En este sentido, es
importante destacar que se analizan datos espaciales para observar la distribucion espacial
de distintas probleméticas sociodemograficas en el Valle del Cauca y la posible dependencia
espacial entre municipios vecinos en el incremento o reduccion de estos indicadores, lo cual
sirve de insumo para mejorar la focalizacion de las politicas publicas en los distintos
municipios del Departamento.

La fuente de informacion para la caracterizacion sociodemografica del Valle del Cauca es la
base de datos del SISBEN, certificada por el Departamento Nacional de Planeacion (DNP),
con corte a Octubre de 2015. A partir de esa informacion se calcula un conjunto de
indicadores de poblacién, salud, educacion, mercado laboral, vivienda y pobreza.

Este documento presenta cinco secciones, aparte de esta. La siguiente seccion, presenta la
metodologia del andlisis espacial a implementar en el presente estudio. Luego, en la tercera
seccion, se presenta una descripcion de los distintos indicadores analizados, acompafiado de
los resultados del analisis espacial univariado para cadauno de los indicadores de desempefio
fiscal, calculados a partir del SISBEN, para los 42 municipios del Valle del Cauca. Por

1 Agradecemos especialmente al equipo de la Universidad Auténomade Occidente (UAO) conformado por los
profesores Henry Duque, Carlos Gonzalez y Paula Garizado, quienes fueron de vital importancia en la
capacitacion del equipo de trabajo de la Subdireccion en el uso de herramientas para el analisis espacial de la
informacion.



utimo, en la sexta seccidn, se expone las principales conclusiones del estudio y algunas
recomendaciones de politica publica.

2. Metodologia

2.1 Analisis espacial univariado y multivariado

La metodologia empleada para el analizar el desplazamiento en los municipios del
departamento del Valle del Cauca, consiste en la integracion de sistemas de informacién
geogréfica, obtenidos del Sistema de Informacion Geografico para la planeacion vy el
Ordenamiento territorial  (SIGOT), estos sistemas son procesados a través de técnicas
estadisticas espaciales, las cuales consisten en estudiar la aglomeracion de unidades
espaciales observadas en torno a valores que presentan un atributo de interés u objetivo.

En este sentido el marco empirico se construye a partir de planteamiento del andlisis espacial
realizado por Galvis & Meisel (2010) y Alvarez & Gonzélez (2012), quienes mencionan que
el andlisis espacial parte de la primera ley de la geografia o ley de Tobler (1979), en donde
se considera asi que existe correlacion entre todos los fendbmenos, pero la correlacion es
mayor en aquellos elementos que tienen una mayor cercania. La correlacion espacial
representa de este modo el grado o intensidad de asociacién entre las unidades espaciales
cercanas 0 vecinas, tendremos una correlacion positiva cuando los valores de la variable
objetivo tienen a aglomerarse en el espacio, 0 negativa cuando estos valores de la unidad
espacial estan rodeados de valores opuestos, pero significativos?, asi mismo, la aglomeracion
de estas unidades espaciales puede ser alta o baja, alta cuando los valores de la variable o
variables de observacion son superiores ala media del conjunto de informacion y baja cuando
estos valores estan por debajo de la media.

Para estudiar la existencia de correlaciones usualmente se ha empleado el indice de
correlacion de Pearson el cual estd definido para las variables X'y Z como:

LZ, @)

Este indice de correlacion es una medida lineal que nos permite establecer el grado de
asociacion entre dos variables, de este modo r toma valores entre -1y 1, donde valores entre
-1y Oindica una correlacion negativa, mientras que valores entre 0 y 1 indican correlacion
positiva. Por su parte, cuando r = 0 no existe una relacion lineal. El problema de este indice
es que no nos permite establecer similitudes entre variables para unidades espaciales
contiguas o cercanas. Es asi como el indice de moran nos permite corregir esto, pues parte
de la definicion del indice de correlacién de Pearson, pero adicionalmente tiene en cuenta la

2 Aqui los valores son significativos, cuando el resultado no refleja un patrén aleatorio, no es producto del
azar.



ubicacion de la unidades en el espacio, lo que nos permite determinar la semejanza entre los
valores en el espacio, expresando formalmente este grado de asociacion. Asi, podemos
expresar el indice de Moran de la siguiente manera:

I_NZ',-E]-WUZ,-Z]- (2)
SoZ; 7

Donde Z; =X; — X, es decir, los valores de X respecto a su media aritmética y S, =
X, X, W;;2;2;, siendo W;; una matriz binaria que nos permite identificar los vecinos de los
datos observados de Z, la cual toma el valor de 1 si las unidades espaciales iy j son contiguas
y 0 cuando estas no lo son®. Para facilitar la interpretacion | es normalizado*, el valor
obtenido nos permitira determinar si este es significativo y en quée sentido, de manera que si
se obtienen valores significativos y positivos se tendra correlacion espacial positiva o por el
contrario, se estaria en presencia de correlacion espacial negativa cuando se obtienen valores
significativos y negativos, es decir, valores similares (positivos 0 negativos) coinciden
espacial y temporalmente, como lo sefiala Rivero (2008).

En cuanto a la inferencia del indice de Moran, es importante sefialar que éste se basa en un
procedimiento de permutaciones aleatorias, las cuales recalculan el estadistico muchas veces
para generar una distribucién de referencia. Seguidamente, el estadistico es comparado para
esa distribucién de referencia y un nivel de pseudo-significancia es computado. Por lo
general, la inferencia se realiza con 999 permutaciones y asi los resultados tienden a no variar
mucho; mientras que con menos permutaciones (por ejemplo, 99) habrian cambios
sustanciales en los resultados. Conviene observar que las permutaciones guardan una relacion
con el p-valor, afectando las primeras directamente al segundo, segin el nimero de
permutaciones. En este sentido, 99 permutaciones se asociarian con un p-valor p=0.01y para
999, seria p=0.001, el cual reporta un menor error y una mayor significancia estadistica.

Llegado este punto, se debe tener en cuenta que al calcular el indice de Moran se busca
contrastar dos hipotesis en economia espacial, las cuales son las siguientes:

3 La contigtiidad o vecindad esta definida normalmente de diferentes formas, asi, si partimos de un espacio
definido inicialmente por un cuadricula rectangular esta vecindad puede ser: tipo roca (Rook) si una unidad
espacial comparte con otra un lado o borde del cuadrado, tipo reina (Queen) si comparte un borde o vértice del
cuadradoy finalmente, tipo alfil donde seran vecinas dos unidades en el espacio si comparten un vértice.

4 El indice de moran se le resta la media, posteriormente esta diferencia se divide con la desviacion estandar
Rivero (2008).



Ho: El fenomeno se distribuye en el espacio de forma “aleatoria”.
Vs.
Ha: Existen patrones espaciales.

Bajo este contexto, un indice de Moran significativo estadisticamente con un p=0.001,
empezaria a dar indicios de la existencia de patrones espaciales, con lo cual se rechazaria la
hipotesis nula Ho.

Finalmente, solo resta mencionar que para el caso del analisis espacial multivariado, aunque
en esencia la metodologia es la expuesta hasta aqui, se debe tener en cuenta que se diferencian
en que los métodos estadisticos del andlisis multivariado involucran de forma simultanea un
grupo de varias variables, y no una Unica variable como en el caso del andlisis univariado.

2.1.1. Diagrama de moran

Los cuadrantes del diagrama representan cuatro tipos de asociacién espacial diferentes entre
las observaciones de la unidad espacial de interés (Z) con sus vecinos, en este sentido el
cuadrante AA (Alto-Alto) significa que la unidad espacial tiene altos valores (por encima de
la media) en los datos observados y a su vez, estd rodeado de municipios que tienen de igual
manera altos valores, el cuadrante 11l o BB (Bajo-Bajo) refleja lo opuesto , es decir, que los
Z tiene valores bajos (por debajo de la media) y esta rodeado de vecinos con valores bajos.
Finalmente, los cuadrantes 1l 'y IV o AB (Alto-Bajo) y BA (Bajo-Alto) reflejan valores que
se consideran atipicos, de manera que cuando la Z tiene valores altos o bajos esta rodeado de
vecinos con valores opuestos, bajos y altos, respectivamente.

Figura 1. Diagrama de dispersion indice de Moran

Y |
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Fuente: Elaboracion Subdireccién de Estudios Socioecondmicos y Competitividad Regional, a partir de
Moreno & Vaya (2000).



2.1.2 Clusterespacial (indice de Correlacion Local)

El andlisis de clister espaciales deriva del analisis de correlacién global evaluado a través
del indice de moran, permitiendo asi complementar el andlisis espacial de las variables objeto
de estudio, ya que estructuras de dependencia espacial que son capturadas en el analisis
global pueden no mantenerse a nivel local, tal y como lo sefiala Rivero (2008). Para ello, el
indice cominmente utilizado es el estadistico LISA (Local Indicators of Spatial
Association®), el cual permite determinar la correlacion de cada unidad espacial de manera
independiente (a nivel local). Como lo menciona Anselin (1995), este indicador cumple las
siguientes dos condiciones: Primero, para cada observacion dauna indicacion de la extension
de la aglomeracion espacial significativa de valores similares alrededor de esa observacion.
Segundo, la suma de los estadisticos LISA para todas las observaciones es proporcional aun
indicador global de asociacion espacial. Mateméticamente, el estadistico LISA se expresa de
la siguiente manera:

Z;

Donde M, es la varianza de Z, definida como M, = X; Z? . Llegado este punto, hay que decir
que los clister espaciales locales, a veces conocidos como puntos calientes, son aquellas
localizaciones o conjunto de localizaciones contiguas para las cuales el estadistico LISA es
significativo. Es asi como este estadistico en una primera interpretacion nos permite
determinar comportamientos en el espacio, encontrando asi coincidencia en valores altos o
bajos de la variable objeto de estudio en el espacio i con las observaciones contiguas o0 vecinas
a ella. Asi mismo, el andlisis de los resultados resulta muy similar al obtenido a través del
indice de Moran empleado para el anélisis global, de manera que si | una vez normalizado es
estadisticamente significativo se podré aseverar la presencia de clister espaciales con valores
similares (positivos) o contrarios (negativos) alrededor del espacio i.

De otro lado, conviene observar que la utilidad del estadistico LISA no sélo radica en la
identificacion de puntos calientes o aglomeraciones de localizaciones con comportamie ntos
similares. De hecho, el analisis con el estadistico LISA también ayuda a identificar
localizaciones con datos atipicos 0 puntos de alto apalancamiento, los cuales no siguen la
tendencia de las localizaciones contiguas y que se evidencia porgque son ubicaciones
espaciales cuyos valores difieren mucho de la media (o mediana). Asi, el estadistico LISA
no solo se interpreta como un indicativo de aglomeraciones de puntos similares entre si, sino
también, como un indicativo de comportamientos atipicos.

5 Indicador local de asociacion espacial.



3. Resultados

Los resultados del presente estudio se interpretan en términos del nivel del indicador
analizado respecto al nivel de ese mismo indicador en los municipios vecinos. Bajo este
contexto, visualmente, el mapa de clusters presenta los siguientes cuatro (4) posibles
resultados: Alto-Alto (Color Rojo), Alto-Bajo (Color Naranja), Bajo-Alto (Color Verde) y
Bajo-Bajo (Color Azul).

3.1. Demografia
3.1.1. indice de Dependencia General (IDG)

En términos generales, el IDG mide cuanta carga economica le impone la poblacion joven
(menores de 15 afios) y adulta mayor (mayores de 64 afios) a la poblacion en edad productiva
(15 a 64 afios). En el caso del Valle del Cauca, se tiene que el municipio con mayor IDG y
cuyos vecinos también tienen alto este indice, es Toro. Por el contrario, los municipios con
menor IDG y que a su vez son vecinos entre si, son Buga, El Cerrito, Palmira y Cali. De otra
parte, El Cairo y Cartago son municipios que presentan bajos IDG, aun cuando son vecinos
cercanos a Toro, el cual tiene un alto indice. Andlogamente, pese a ser vecinos, Cali presenta
una bajo IDG, mientras que Buenaventura, tiene mayores niveles en este mismo indice.

Gréfico 1. Andlisis espacial del IDG en el Valle del Cauca, afio 2015.
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Fuente: Elaboracién Subdireccion Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacion, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

3.1.2. Indice de Dependencia Juvenil (IDJ)

El IDJ basicamente mide cuanta poblacion joven (menores de 15 afios) dependen
econdmicamente de la poblacién en edad productiva (15 a 64 afios). En términos de analisis
espacial, no se puede hablar de relaciones geograficas o efectos vecindad entre los municip ios
del Valle, ya que el Indice de Moran es poco significativo para este indicador.



Gréfico 2. Analisis espacial del IDJ enel Valle del Cauca, afio 2015.
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Fuente: Elaboracién Subdireccion Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacion, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

3.1.3. indice de Dependencia Senil (IDS)

El IDS es el indice que mide el peso de la poblacion adulta mayor (mayores de 64 afios) entre
la poblaciéon en edad productiva (15 a 64 afios). En este sentido, en cierta forma puede llegar
a reflejar el nivel de pensiones que debe financiarle la poblacion trabajadora a la poblacion
en edad cesante o de jubilacion. Para el Valle del Cauca, se encuentra que presentan un IDS
bajo y ademas son vecinos entre si, los municipios de Buenaventura, Cali, Jamundi,
Candelaria y Palmira. No obstante, a pesar de compartir limites geograficos con estos
municipios, Dagua se comporta diferente y tiene niveles altos en este indice. De igual manera,
en el caso de Zarzal, se tiene que este presenta un bajo IDS, aun cuando interactia con el
municipio vecino de Roldanillo, el cual presenta un alto IDS y esta rodeado por municipios
vecinos que comparten estos niveles altos en el indicador.

Gréfico 3. Andlisis espacial del IDS en el Valle del Cauca, afio 2015.
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Fuente: Elaboracién Subdireccion Estudios Socioecondémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacion, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.



3.1.4. Indice de Envejecimiento (IE)

El IE refleja la relacion entre la poblacion adulta mayor (mayores de 64 afios) y la poblacion
joven (menores de 15 afios). Para el analisis espacial, no se puede decir nada en cuanto al
envejecimiento de la poblacion en un municipio en relacién a esta misma dindmica en sus
municipios vecinos, puesto que el indice de Moran es poco significativo para rechazar la
hipdtesis de aleatoriedad en los comportamientos del indice en los municipios.

Gréfico 4. Andlisis espacial del IE enel Valle del Cauca, afio 2015.
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Fuente: Elaboracion Subdireccién Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacion, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

3.1.5. Indice de Masculinidad (IM)

El IM mide la proporcién de hombres por cada mujer de la poblacién. En el Valle del Cauca,
se observa que los municipios con los IM més altos, es decir, donde hay més hombres que
mujeres, y que ademds son vecinos entre si, son Ansermanuevo, El Cairo, Argelia y
Versalles. Opuestamente, los municipios que son vecinos y que concentran un menor nUmero
de hombres en comparacion a las mujeres, son Palmira, Pradera, Candelaria, Cali y Jamundi.



Gréfico 5. Andlisis espacial del IM en el Valle del Cauca, afio 2015.
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Fuente: Elaboracién Subdireccion Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacion, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

3.2. SALUD

3.2.1. No Afiliacién a Salud

Al analizar la no afiliacion asalud en el Valle del Cauca, se tiene que el comportamiento de
esta es aleatorio, ya que el indice de Moran es poco significativo para rechazar esta hipotesis.
Es decir, que en términos geograficos, no se encuentra una relacién entre el hecho que la
poblacién no esté afiliada a salud con el hecho de ser vecino de uno u otro municipio que
tenga esta misma situacion.

Gréfico 6. Andlisis espacial de laNo Afiliacion a Salud en el Valle del Cauca, afio 2015.
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Fuente: Elaboracion Subdireccién Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacién, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.



3.2.2. Afiliacion a Nueva EPS

En relacion a la afiliacion en la salud a la Nueva EPS, se observa que en el Valle del Cauca
el mayor nimero de afiliados se concentra algunos municipios de las Subregiones Centro y
Sur, mientras que donde estd afiliacion a la Nueva EPS es mas en la Subregion Norte.
Especificamente, se tiene que los municipios de Florida, Pradera, Palmira, El Cerrito,
Ginebra, Guacari, Buga y Yotoco son los de mayor nimero de afiliados y que son vecinos
entre si. En cambio, los municipios de El Cairo, Ansermanuevo, Cartago, Argelia, Toro,
Versalles y El Dovio son aquellos municipios que ademas de ser vecinos, tienen menor
nimero de afiliados en salud en la Nueva EPS. En el caso del municipio de Tulua, hay que
mencionar que es un municipio con baja afiliacion a la Nueva EPS, pese a interactuar con
municipios vecinos que tienen las mayores afiliaciones a esta entidad.

Gréfico 7. Andlisis espacial de la Afiliacion aNueva EPS en el Valle del Cauca, afio 2015.
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Fuente: Elaboracién Subdireccion Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacion, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

3.2.3. Afiliacion a Regimenes Especiales

Respecto a los afiliados en salud a regimenes especiales, se tiene que el comportamiento de
esta afiliacion en los municipios es aleatorio, ya que el indice de Moran es poco significativo
para rechazar esta hipotesis. Es decir, que en términos geograficos, no se encuentra una
relacion entre el hecho que la poblacion esté o no afiliada a regimenes especiales de salud
con el hecho de ser vecino de uno u otro municipio que tenga determinado comportamie nto
en este indicador.



Gréfico 8. Andlisis espacial de la Afiliacion a Regimenes Especiales en el Valle del Cauca, afio
2015.
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Fuente: Elaboracién Subdireccion Estudios Socioecondémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacion, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

3.2.4. Afiliacion a EPS Contributiva

Al observar la dinamica departamental en cuanto a la afiliacion a EPS del régimen
contributivo, se encuentra que hay unas relaciones entre los resultados de unos municipios
respecto a otros. En particular, los municipios de Palmira, El Cerrito, Guacari, Buga y Yotoco
son municipios vecinos que sobresalen por un alto nimero de personas afiliadas en salud al
régimen contributivo. Por el contrario, Ansermanuevo Yy Argelia son municipios que ademas
de ser vecinos, tienen un bajo ndmero de habitantes afiliados a una EPS del régimen
contributivo. Como casos atipicos, sobresales los municipios de Versalles y Bugalagrande,
los cuales a pesar de tener vecinos con un bajo nimero de afiliados en salud al régimen
contributivo, tienen un alto ndmero de su poblacion afiliada a una EPS de este régimen.
Igualmente, para el caso del municipio de Pradera, se observa que el nimero de afiliados en
salud al régimen contributivo es muy bajo en comparacién a sus municipios vecinos, los
cuales reportan un alto nimero de poblacion afiliada a este régimen de salud.



Gréfico 9. Andlisis espacial de la Afiliacion a EPS Contributiva en el Valle del Cauca, afio
2015.
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Fuente: Elaboracion Subdireccién Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacién, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

3.2.5. Afiliacion a EPS Subsidiada

En lo referente a la afiliacion a salud en el régimen subsidiado en el Valle del Cauca, se halla
que hay ciertas tendencias o comportamientos analogos entre municipios vecinos. Asi, se
tiene que la afiliacion en salud a una EPS del régimen contributivo es mas baja en los
municipios de Cali, Candelaria, Pradera y Palmira, los cuales ademas son vecinos entre si.
Para el caso de los municipios de Vijes y Ginebra, se observa que aun siendo vecinos de los
municipios anteriores, opuestamente, reportan un mayor nimero de poblacion afiliada bajo
el régimen subsidiado de salud. Y, en el caso de Versalles, se tiene que es un municipio con
alto nimero de afiliados a EPS del régimen subsidiado y que adicionalmente comparte limites
geograficos con municipios que presentan un comportamiento similar en este tipo de
afiliacion a salud.

Gréfico 10. Analisis espacial de la Afiliacién a EPS Contributiva en el Valle del Cauca, afio
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Fuente: Elaboracion Subdireccién Estudios Socioecondmicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacién, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.



3.3. MERCADO LABORAL

3.3.1. Tasa Global De Participacion (TGP)

La TGP muestra la relacién entre la poblacién que participa del mercado laboral (ocupados
y desempleados) respecto a la poblacion que esta en edad de trabajar (12 afios en adelante),
es decir, refleja el porcentaje de la poblacion que esta en edad de trabajar y que efectivame nte
esta participando del mercado laboral. Al analizar espacialmente este indicador, se tiene que
el comportamiento de la TGP en los municipios es aleatorio, ya que el indice de Moran es
poco significativo para rechazar esta hipotesis. Por tanto, en términos geograficos, no se
encuentra una relacion entre el hecho que la poblacion participe o no del mercado laboral en
un municipio con el hecho de ser vecino de uno u otro municipio que tenga determinado
comportamiento en este indicador.

Gréfico 11. Andlisis espacial de la TGP enel Valle del Cauca, afio 2015.
Moran's | = 0,0257

20

=]

" o
o
- oo = Op ©
) T oo A
o
o o
=)

W TGP

=]

=20

-4,0 -2,0 0,0 2,0 4,0
TGP

Fuente: Elaboracion Subdireccién Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacién, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

3.3.2. Tasa de Ocupacion (TO)

La TO mide la relacion entre ocupados y poblacion en edad de trabajar, a saber, muestra el
porcentaje de ocupados de la poblacion en edad de trabajar. Para el caso del Valle del Cauca,
se encuentra que en los municipios de Yotoco, Vijes, Buga y el Cerrito, ademas de ser vecinos
entre si, presentan bajas tasas de ocupacion. Por su parte, los municipios de Toro y
Buenaventura, reportan bajas tasas de ocupacion, no obstante que limitan geograficamente
con municipios con altas tasas de ocupacion. De igual manera, el municipio de Ginebra tiene
una alta tasa de ocupacion, a pesar de ser vecino de municipios con bajas tasas de ocupacion.
En el caso del municipio de Versalles, se observa que es un municipio que presenta una alta
tasa de ocupacion, al igual que los municipios con los que limita geograficamente.



Gréfico 12. Andlisis espacial de laTO enel Valle del Cauca, afio 2015.
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Fuente: Elaboracién Subdireccién Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacion, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

3.3.3. Tasa de Desempleo (TD)

En relacion a tasa de desempleo, el cual es quiza el indicador mas importante del mercado
laboral, se tiene que mide la relacion entre desocupados o desempleados frente al total de la
poblacién que participa del mercado laboral, por lo cual muestra el porcentaje de la poblacion
desocupada del total de poblacion que activa en el mercado laboral. En el Valle del Cauca,
se logra encontrar aglomeraciones espaciales en cuanto ala dinamica de este indicador en los
distintos municipios del Departamento. En primer lugar, se halla que los municipios de
Guacari, El Cerrito, Buga, Yocoto y Vijes son municipios con altas tasas de desempleo y que
ademas son vecinos entre si. Por su parte, los municipios El Dovio, Versalles, La Unién y
Toro, ademés de limitar geograficamente, son municipios que presentan bajas tasas de
desempleo. En el caso de los municipios de Riofrio, San Pedro y Ginebra, se encuentra que
son municipios con bajas tasas de desempleo, pese a ser vecinos de municipios con mayores
niveles de desempleo. Y, para el municipio de Zarzal, se tiene que este reporta altos niveles
de desempleo, aun cuando comparte vecindad con municipios que tienen bajas tasas de
desempleo.



Gréfico 13. Andlisis espacial de laTD enel Valle del Cauca, afio 2015.
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Fuente: Elaboracién Subdireccion Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacion, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

3.3.4. Tasa de Desempleo Juvenil (TDJ)

Respecto al desempleo en jovenes, se tiene una dindmica muy similar a la del desempleo
total de la poblacion. De hecho, los municipios de Yotoco, Buga, Guacari, Vijes, El Cerrito
y Palmira, aparte de ser municipios vecinos, tiene en comin altas tasas de desempleo en
jovenes. De otro lado, los municipios de ElI Dovio, La Union y Roldanillo, adicional a limitar
geograficamente, presentan bajas tasas de desempleo juvenil. Al igual que en el caso del
desempleo de la poblacion total, los municipios de Riofrio, San Pedro y Ginebra tienen bajas
tasas de desempleo, independientemente de que sus municipios vecinos tengan altos niveles
de desempleo. Andlogamente, el municipio de Zarzal presenta alta tasa de desempleo, aun
cuando sus municipios vecinos tienen niveles bajos en este indicador.

Gréfico 14. Analisis espacial de laTDJ enel Valle del Cauca, afio 2015.
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Fuente: Elaboracion Subdireccién Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacién, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.



3.3.5. Tasade Inactividad (TI)

La TI muestra la relacién entre la poblacion que aun teniendo la edad suficiente para
participar del mercado laboral, decide no hacerlo, frente al total de la poblacién en edad de
trabajar, es decir, refleja el porcentaje de poblacion en edad laboral que no trabajando ni
busca empleo, ya sea por decision propia, algin impedimento fisico o porque ya esta jubilada.
Al realizar el andlisis espacial a este indicador, se tiene que el comportamiento de la Tl en
los municipios es aleatorio, ya que el indice de Moran es poco significativo para rechazar
esta hipotesis. En tal sentido, en términos geograficos, no se encuentra una relacién entre el
hecho que la poblacion participe o no del mercado laboral en un municipio con el hecho de
ser vecino de uno u otro municipio que tenga determinado comportamiento en este indicador.

Gréfico 15. Andlisis espacial de la Tl enel Valle del Cauca, afio 2015.
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Fuente: Elaboracion Subdireccién Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacion, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

3.4. EDUCACION

La Tasa Bruta de Escolaridad en Primaria (TBEP) mide la relacion entre el nimero de
personas en primaria, sin importar su edad, y el nimero de personas que cuentan con la edad
adecuada para asistir a dicho nivel (6 a 10 afios de edad).



Gréfico 16. Andlisis espacial de la TBEP en el Valle del Cauca, afio 2015.
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Fuente: Elaboracién Subdireccion Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacion, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

Por su parte, la Tasa Neta de Escolaridad en Primaria (TNEP) mide la proporcion de la
poblacion entre 6 y 10 afios que efectivamente esta en primaria.

Gréfico 17. Analisis espacial de la TNEP en el Valle del Cauca, afio 2015.
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Fuente: Elaboracion Subdireccién Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacion, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

De otro lado, la Tasa Bruta de Escolaridad en Secundaria (TBES) mide la relacion entre el
numero de personas en secundaria, sin importar su edad, y el nimero de personas que cuentan
con la edad adecuada para asistir a dicho nivel (11 a 16 afios de edad).



Gréfico 18. Andlisis espacial de laTBES en el Valle del Cauca, afio 2015.
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Fuente: Elaboracién Subdireccion Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacion, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

En cuanto a la Tasa Neta de Escolaridad en Secundaria (TNES), se tiene que mide la
proporcion de la poblacion entre 11 y 16 afios que efectivamente estd en secundaria.

Gréfico 19. Andlisis espacial de laTNES en el Valle del Cauca, afio 2015.
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Fuente: Elaboracién Subdireccion Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacion, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos

del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

En relacion a la Educacion Superior, la Tasa Bruta de Escolaridad en Educacion Superior
(TBEES) mide la relacion entre el nimero de personas en educacion superior, sin importar
su edad, y el nimero de personas que cuentan con la edad adecuada para asistir a dicho nivel

(17 a 21 afios de edad).



Gréfico 20. Andlisis espacial de la TBEES en el Valle del Cauca, afio 2015.
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Fuente: Elaboracién Subdireccion Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacion, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

Por ultimo, respecto a la Tasa Neta de Escolaridad en Educacion Superior (TNEES), se tiene
gue esta mide la proporcién de la poblacion entre 17 y 21 afios que efectivamente esta en
educacion superior.

Gréfico 21. Analisis espacial de la TNEES en el Valle del Cauca, afio 2015.
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Fuente: Elaboracién Subdireccion Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacion, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

Una vez descrito el significado o la importancia de cada uno de los indicadores de educacion
mencionados hasta aqui, es necesario sefialar que el andlisis espacial de estos indicadores,
con excepcion de la Tasa Bruta de Escolaridad en Secundaria (TBES), muestra que el
comportamiento de las tasas de escolaridad en los municipios es aleatorio, ya que el indice
de Moran es poco significativo para rechazar esta hipotesis. Debido a ellos, en términos
geogréaficos, no se encuentra una relacion entre el hecho que un municipio tenga altas o bajas



tasas de escolaridad con el hecho de ser vecino de otro municipio con determinado
comportamiento en estos indicadores.

Tal como se destacé arriba, tan sélo en el caso de la TBES, el analisis espacial revela que
existe unas dindmicas geograficas en este indicador, las cuales no son aleatoria, lo cual indica
que hay efectos vecindad entre los municipios del Valle del Cauca en lo referente a este
indicador. En detalle, se observa que los municipios de Tulua, San Pedro, Buga, Yotoco,
Guacari, Ginebra, Vijes, Yumbo, El Cerrito y Palmira, son aquellos que presentan la TBES
més alta, a la vez que comparten limites geograficos, es decir, son municipios vecinos. De
otro lado, los municipios que presentan la TBES mas baja son los municipios de El Aguila,
Ansermanuevo, Argelia, El Cairo, Toro, Versalles y El Dovio. En el caso del municipio de
Palmira, se encuentra que presenta una baja TBES, pese a ser vecino de los municipios con
mayores niveles en este indicador. Para los municipios de Cartago y La Union, se tiene que
aunque comparten limites geograficos con los municipios de menor TBES, estos tienen tasas
mas altas en dicho indicador.

3.5.VIVIENDA

En primer lugar, el déficit cuantitativo urbano de vivienda mide la proporcién de poblacién
gue carece de una vivienda en la zona urbana.

Gréfico 22. Andlisis espacial del Déficit Cuantitativo Urbano de Vivienda en el Valle del
Cauca, afo 2015.
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Fuente: Elaboracién Subdireccion Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacion, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

En referencia al déficit cuantitativo rural de vivienda, se tiene que mide la proporcion de
poblacion que carece de una vivienda en la zona rural.



Gréfico 23. Andlisis espacial del Déficit Cuantitativo Rural de Vivienda en el Valle del Cauca,

afio 2015.
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Fuente: Elaboracion Subdireccién Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacién, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

El déficit cualitativo urbano de vivienda mide la proporcion de poblacién de la zona urbana
que aun teniendo una vivienda, presenta problemas de habitabilidad en esta, dadas las
inadecuadas condiciones fisicas o problemas de acceso a servicios publicos basicos.

Gréfico 24. Andlisis espacial del Déficit Cualitativo Urbano de Viviendaen el Valle del Cauca,

afio 2015.
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Fuente: Elaboracién Subdireccion Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacién, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

Analogamente, en el caso del déficit cualitativo rural de vivienda, se tiene que este mide la
proporcion de poblacion de la zona rural que aun teniendo una vivienda, presenta problemas
de habitabilidad en esta, dadas las inadecuadas condiciones fisicas o problemas de acceso a
servicios publicos basicos.



Gréfico 25. Andlisis espacial del Déficit Cualitativo Urbano de Vivienda en el Valle del Cauca,

ano 2015.
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Fuente: Elaboracion Subdireccién Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacién, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

Al agregar el déficit de vivienda, el déficit total urbano de vivienda, da cuenta de la
proporcion de poblacion de la zona urbana que carece de vivienda o que cuenta con una, pero
que presenta problemas de habitabilidad en esta, dadas las inadecuadas condiciones fisicas o
problemas de acceso a servicios publicos basicos.

Grafico 26. Andlisis espacial del Déficit Total Urbano de Vivienda en el Valle del Cauca, afio

2015.
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Fuente: Elaboracion Subdireccién Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacion, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

Del mismo modo, el déficit total rural de vivienda, da cuenta de la proporcion de poblacion
de la zona rural que carece de vivienda 0 que cuenta con una, pero que presenta problemas



de habitabilidad en esta, dadas las inadecuadas condiciones fisicas o problemas de acceso a
servicios publicos basicos.

Gréfico 27. Andlisis espacial del Déficit Total Rural de Viviendaen el Valle del Cauca, afio
2015.
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Fuente: Elaboracién Subdireccion Estudios Socioecondémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacion, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

Finalmente, el déficit total de vivienda, mide la proporcion de poblacidn, ya sea de la zona
rural o urbana, que carece de vivienda 0 que cuenta con una, pero que presenta problemas de
habitabilidad en esta, dadas las inadecuadas condiciones fisicas 0 problemas de acceso a

servicios publicos basicos.

Gréfico 28. Andlisis espacial del Déficit de Viviendaen el Valle del Cauca, afio 2015.
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Fuente: Elaboracion Subdireccién Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacién, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.



Una vez descrito el significado o la importancia de cada uno de los indicadores referentes a
déficit de vivienda mencionados hasta aqui, hay que decir que el andlisis espacial de estos
indicadores, muestra que el comportamiento de este déficit de vivienda en los municipios es
aleatorio, ya que el Indice de Moran es poco significativo para rechazar esta hipotesis. A
consecuencia, en términos geograficos, no se encuentra una relacion entre el hecho que un
municipio tenga altos o bajos niveles de déficit de vivienda con el hecho de ser vecino de
otro municipio con determinado comportamiento en estos indicadores.

3.6. POBREZA

3.6.1. Porcentaje de Poblacion en Situacion de Pobreza y Miseria, segun Necesidades
Bésicas Insatisfechas (NBI)

El indicador de Necesidades Bésicas Insatisfechas (NBI) mide la pobreza a través de
carencias en cinco (5) aspectos, a saber: Vivienda inadecuada, Servicios inadecuados,
Hacinamiento critico, Inasistencia escolar y Dependencia econémica.

Por una parte, segun el indicador de NBI, es importante destacar que el hecho que se presente
alguna de estas carencias, lleva a considerar a la persona en situacion de pobreza.

Gréfico 29. Andlisis espacial de las personas en situacion de pobrezasegun NBlenel Valle del
Cauca, afio 2015.
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Fuente: Elaboracion Subdireccién Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacién, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

Por otra parte, de acuerdo al indicador de NBI, una persona se considerara en situacion de
miseria o pobreza extrema si presenta carencia en los cinco componentes involucrados en el
calculo del indicadores.



Gréfico 30. Andlisis espacial de las personas en situacion de miseriasegun NBl enel Valle del
Cauca, ano 2015.
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Fuente: Elaboracién Subdireccion Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacion, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

A partir del analisis espacial del NBI para el Valle del Cauca, se observa que el indice de
Moran no es significativo, por lo cual no se puede rechazar la hipotesis de aleatoriedad en el
comportamiento de este variable en los municipios y por consiguiente, no es posible
evidenciar efectos de vecindad entre los municipios, esto es, que los niveles de pobreza en
cada municipio no tienen relacién alguna con el hecho de ser vecinos de uno u otro municipio
limitrofe.

3.6.2. Indice de Condiciones de Vida (ICV)

El indice de Condiciones de Vida (ICV) es un indicador que tiene en cuenta cuatro (4)
factores: el acceso a servicios publicos, la acumulacion de capital humano, calidad de la
vivienda y la composicion del hogar. A su vez, estos consideran doce (12) componentes:
Escolaridad promedio de personas de 12 afios o mayores, Escolaridad maxima del jefe de
hogar, Proporcion de jovenes de 12 a 18 afios que asisten a secundaria 0 universidad,
Proporcién de nifios de 5 a 11 afios que asisten a un establecimiento educativo, Material
predominante de las paredes de la vivienda donde reside, Material predominante de los pisos
de la vivienda donde reside, Servicio sanitario Yy eliminacion de excretas, Fuente de
abastecimiento de agua, Recoleccion de basuras, Combustible empleado para cocinar,
Proporcion de nifios de 6 afios 0 menos y Hacinamiento. Todos y cada uno de estos
componentes miden lo sé que se podria considerar como socialmente deseable para tener un
estandar minimo de calidad de vida, permitiendo tener una vision multidimensional de esta
problemética.



Gréfico 31. Andlisis espacial del ICV enel Valle del Cauca, afio 2015.
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Fuente: Elaboracién Subdireccion Estudios Socioeconémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacion, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

De acuerdo con el indice de Moran, se identifica unas dindmicas espaciales en el
comportamiento del indicador en el Valle del Cauca. En tal forma, se logra observar
relaciones espaciales entre municipios vecinos, permitiendo afirmar que las condiciones de
vida de la poblacion en algunos municipios guarda algin tipo de relacion con su entorno.

En tal sentido, se encuentra que los municipios de Ansermanuevo, El Cairo, Argelia y
Versalles tienen los ICV mas altos y ademds comparten limites geograficos. Es decir, que
estos municipios vecinos presentan mejores condiciones de vida para sus habitantes, pues
entre més alto sea el ICV, mejor sera el nivel de vida de la poblacion. Por el contrario, los
municipios de Buga, Guacari, Ginebra, El Cerrito, Palmira y Candelaria son aquellos que
aparte de compartir limites geograficos entre si, reportan en promedio los menores ICV para
su poblacion. Esto es, que estos municipios de las Subregiones Centro y Sur del Valle del
Cauca, no solo presentan problemas de condiciones de vida inadecuada sino que se
interconectan entre ellos, reforzando esta problemética. Por su parte, sobresale el caso del
municipio de Cartago, el cual pese a interactuar geograficamente con los municipios de
mayores niveles de ICV (mejores condiciones de vida), este tiene un bajo puntaje en este
indicador de pobreza. Del mismo modo, en forma inversa, los municipios de San Pedro y
Pradera son municipios que presentan buenas condiciones de vida (alto ICV), aun cuando
son vecinos de los municipios con menor puntaje en este indicador, a nivel Departamental.

3.7. Indice de Pobreza Multidimensional (IPM)

El indice de Pobreza Multidimensional (IPM) es un indicador ponderado que considera
quince (15) variables para su estimacion. A su vez, esas variables se relacionan con cinco
grandes dimensiones, a saber, Educacion, Nifiez y juventud, Salud, Trabajo y Vivienda. En



detalle, las variables involucradas en el célculo del IPM son Logro educativo y
Analfabetismo para la dimension de Educacion, Rezago escolar, Inasistencia escolar,
Servicios del cuidado a la primera infancia y Trabajo infantil para la dimensidn de Nifiez y
juventud, Aseguramiento en salud y Acceso a salud dada una necesidad para la dimensién de
Salud, Empleo formal y Desempleo de larga duracion para la dimensién de Trabajo y Acceso
a fuente de agua mejorada, Acceso a adecuada eliminacion de excretas, Pisos adecuados,
Paredes adecuadas y Hacinamiento critico para la dimension de Vivienda. De acuerdo a la
metodologia del calculo del IPM, un hogar o individuo se cataloga como “pobre”, si el indice
ponderado es superior o igual a (5/15), un tercio de la variables consideradas.

Gréfico 32. Analisis espacial del IPM enel Valle del Cauca, afio 2015.
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Fuente: Elaboracién Subdireccion Estudios Socioecondémicos y Competitividad Regional, Departamento
Administrativo de Planeacion, Gobernacion del Valle del Cauca; en Geoda, a partir de cifras de la base de datos
del SISBEN, certificada por el DNP, con corte a Octubre de 2015.

De acuerdo al indice de Moran, el analisis espacial del IPM arroja que no es significativo, es
decir, que no se encuentra una tendencia espacial en la dinamica del indicador entre
municipio y por consiguiente, no se puede rechazar la hipdtesis nula de aleatoriedad en el
IPM enel Valle del Cauca. Mas aln, tampoco se observa relaciones similares en el IPM entre
municipios, asociadas al hecho de ser vecinos entre si.

4. Conclusiones

El andlisis espacial de los principales indicadores de poblacidn, salud, educacion, mercado
laboral, vivienda y pobreza, permiten identificar dindmicas y tendencias regionales en los
municipios del Valle del Cauca. No obstante, se logré observar que en materia de educacion,
vivienda y pobreza no existen relaciones espaciales entre los indicadores de municipios
vecinos, salvo algunos casos muy especificos.

En materia de poblacién, se evidencia la existencia de patrones espaciales en los indicadores
de dependencia general y masculinidad. En tal sentido, se observa que hay una baja



dependencia en algunos municipios del Valle del Cauca en las Subregiones Centro y Sur,
mientras que una alta carga 0 peso para la poblacién productiva de la Subregion Pacifico,
probablemente explicado por una poblacion muy joven en el Distrito Especial de
Buenaventura.

Por su parte, los distintos regimenes de afiliacion a salud, exceptuando los regimenes
especiales y la no afiliacion a salud, muestran patrones espaciales significativos en la
afiliacion asalud en los distintos municipios del Valle. Asi, se observa una alta afiliacién en
salud a la Nueva EPS en el Valle del Cauca en municipios vecinos del Centro y Sur, mientras
gue una baja afiliacion a esta entidad en municipios vecinos del Norte. De igual manera, se
observa una alta afiliacion a régimen contributivo y baja afiliacion a regimen subsidiado en
la Subregion Sur del Valle del Cauca.

En relacién al mercado laboral, se hallo evidencia de patrones espaciales en los indicadores
de ocupacién y desempleo del Valle del Cauca. En consecuencia, se observa una alta
concentracion de bajas tasas de ocupacién en municipios vecinos de la Subregion Centro.
Analogamente, se encuentra altas tasas de desempleo en municipios vecinos de la Subregion
Centro y bajo desempleo en municipios vecinos de la Subregion Norte. Esta misma tendencia
se observa en el caso del desempleo juvenil en el Valle del Cauca.

Respecto a educacion, el Unico indicador que muestra patrones espaciales en el Valle del
Cauca es la Tasa Bruta de Escolaridad en Secundaria (TBES). Basicamente, se tiene que
principalmente municipios vecinos de la Subregion Centro y algunos de la Subregion Sur
presentan altas tasas de asistencia a secundaria, mientras que los municipios con menores
tasas en este indicador, corresponden a municipios vecinos de la Subregion Norte.

Por el lado de vivienda, es de resalta que no se puede encontrar evidencia alguna de patrones
espaciales en cuanto a déficit. Por tanto, se concluye que la probleméatica de déficit de
vivienda, tanto cuantitativa como cualitativa, ya sea en lo rural o urbano, es un fenGmeno
independiente para cada municipio del Valle y por ello, no se relaciona la problemética de
vivienda de un municipio con la de sus municipios vecinos.

Finalmente, frente al tema de la pobreza en el Valle del Cauca, sélo es posible observar
patrones espaciales desde la medicion del ICV, puesto que ni NBI o IPM muestran tendencias
en la problematica de pobreza en los municipios del Valle del Cauca. Asi las cosas, el ICV
permite ver que la pobreza por condiciones de vida inadecuadas se concentra en alto grado
en municipios vecinos de la Subregién Norte, contrario al caso de municipios vecinos de la
Subregiones Centro y Sur que reportan menor ICV, es decir, mejores condiciones de vida
para sus habitantes.



Referencias

Anselin, L. (1995). Local Indicators of Spatial Association — LISA, Geographical Analysis
No. 27, 93-115.

Galvis, L.y Meisel, A. (2010). Persistencia de las desigualdades regionales en Colombia: Un
analisis espacial. Documentos de Trabajo, No. 120. Centro de Estudios Regionales (CEER).
Cartagena: Banco de la Republica de Colombia.

Moran, P. (1948). The interpretation of statistical maps. Journal of the Royal Statistical
Society B, No. 10, 243-251.

Moreno, R. & E. Vaya. (2000). Técnicas econométricas para el tratamiento de datos
espaciales: La econometria espacial. UB 44 manuals. Barcelona: Edicions Universitat de
Barcelona.

Rivero, M. S. (2008). Anélisis espacial de datos y turismo: nuevas técnicas para el analisis
turistico. Una aplicacion al caso extremefio. Revista de Estudios Empresariales. Segunda
Epoca.

Tobler, W. (1979). Lattice Tuning. Geographical Analysis, 11 (1), 36-44.



‘ﬁ”pu*“'amh'ﬂo

Goberhaci'én del
VALLE DEL CAUCA



